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Amazon.com ’da Bulunan Film ve Videolarin Veri

Analizi ve Gorsellestirmesi

Oz

Sayin Okuyucular,

Bu donem, Amazon.com lizerinde bulunan film ve videolarin veri analizi ve
gorsellestirmesi iizerine bir proje yiiriittiim. Bu projede, Amazon'un sundugu genis
film ve video kiitiiphanesini inceleyerek, kullanici yorumlari, derecelendirmeleri ve

ilgili veriler iizerinde derinlemesine bir analiz gergeklestirdim.

Projenin odak noktasi, Amazon.com'un film ve video platformunda yer alan igeriklerin
kullanicilar tizerindeki etkilerini ve bu igeriklerin popiilerlik diizeyini belirlemekti. Bu
amacla, Python gibi programlama dilleri ve veri analizi araglarini kullanarak biiyiik
miktarda veriyi isledim ve analiz ettim. Kullanic1 yorumlarindan duygusal analizler

yaparak, hangi tiir i¢eriklerin daha fazla ilgi gordiigiinii ve nedenini anlamaya ¢aligtim.

Ayrica, gorsellestirmeler araciligiyla elde ettigim verileri grafikler, tablolar ve
haritalarla sunarak, Amazon.com iizerindeki film ve video igeriklerinin genel
egilimlerini ve kullanici tercihlerini daha agik bir sekilde ortaya koydum. Bu analizler,
platformun gelecekteki igerik secimleri veya kullanici deneyimi tizerindeki potansiyel

etkilerini anlamak i¢in 6nemli bir bakis agis1 sagladi.

Bu proje, veri analizi ve gorsellestirme becerilerimi gelistirme firsatt sundu ve biiytlik
veri kiimeleriyle ¢aligma yetenegimi artirdi. Ayn1 zamanda, gercek diinya verileri
tizerinde yapilan bu tiir caligmalarin, dijital platformlarin igerik yonetimi ve kullanici
memnuniyeti konularinda ne kadar 6nemli oldugunu da kavrama firsati buldum.
Umarim bu proje, Amazon.com gibi biiyiik platformlarin igerik yonetimi ve kullanici

tercihlerine dair daha derinlemesine anlasilmasina katki saglamistir.
Saygilarimla,

Anahtar Sozciikler: Amazon, IMBD,Veri Analizi, Veri Gorsellestirmesi



Data Analysis of Movies and Videos Available on

Amazon.com

Abstract

Dear Readers,

During this term, | conducted a project focused on the data analysis and visualization
of films and videos available on Amazon.com. In this project, | delved into the vast
film and video library offered by Amazon, examining user reviews, ratings, and

associated data through a comprehensive analysis.

The focal point of the project was to determine the impact of the content available on
Amazon.com's film and video platform on users and to assess the popularity levels of
this content. Utilizing programming languages like Python and various data analysis
tools, | processed and analyzed substantial amounts of data. By conducting sentiment
analysis on user reviews, | aimed to understand which genres of content garnered more

attention and the reasons behind such trends.

Furthermore, | presented the data obtained through visualizations, such as graphs,
tables, and maps, to illustrate the general trends and user preferences for film and video
content on Amazon.com more explicitly. These analyses provided valuable insights
into understanding the potential impacts on future content selection or user experience

on the platform.

This project offered an opportunity to enhance my skills in data analysis and
visualization and improved my ability to work with large datasets. Additionally, it
provided insights into the significance of such studies on real-world data concerning
content management and user satisfaction on digital platforms.l hope this project
contributes to a deeper understanding of content management and user preferences on

major platforms like Amazon.com.Best regards,

Keywords: Amazon, IMDB, Data Visualization, Data Analysis



Canim abim Umut YILDIZ,

Bu projeyi, bu yolculuk boyunca sagladigin destek ve ilham igin i¢ten bir minnet ve
hayranlikla sana ithaf ediyorum. Bu projeye yaklasgimimi ve anlayisimi

sekillendirmede sagladigin rehberlik paha bigilmezdi.

Bu okulu okumamda, yaptigim ve yapacagim tiim ¢alismalarda bana ilham kaynagi

oldugun i¢in tesekkiir ederim. En derin minnettarligimla,

Sercan YILDIZ



Tesekkiir

Proje calismama katkilarmndan dolayr proje damismanim Dr. Ogr. Uyesi Osman

Gokalp’e tesekkiir ederim.
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1.Giris

Veri Biliminin Onemi:

Veri bilimi, dijital ¢agin en énemli disiplinlerinden biri olarak 6n plana ¢ikmaktadir.
Biiylik verinin artan onemi ve karmasikligi, is diinyasindan akademiye, hiikiimet
politikalarindan giinliilk yasam kararlarina kadar bir¢ok alanda veri biliminin etkisini
artirmaktadir. Bu disiplin, ¢esitli veri kaynaklarindan elde edilen biiyiik miktarda
veriyi analiz ederek degerli bilgiler ve anlayiglar saglar. Veri biliminin amaci, veriden
anlam ¢ikarmak ve bu bilgileri stratejik karar alma, tahminleme ve optimizasyon

siireclerinde kullanmaktir.
Python'un Veri Bilimindeki Yeri:

Python, veri bilimi alaninda en popiiler programlama dillerinden biridir. Bu
popiilerligin arkasindaki temel nedenler; Python'un okunabilirligi, esnekligi ve genis
kiitiiphane ekosistemi igerisinde veri analizi ve makine 6grenimi i¢in giiclii araglar
sunmasidir. Python, veri manipiilasyonu (Pandas), sayisal hesaplamalar (NumPy),
istatistiksel analiz (SciPy), veri gorsellestirme (Matplotlib, Seaborn) ve makine
O0grenimi (Scikit-Learn) gibi cesitli alanlarda etkin ¢oziimler sunar. Bu oOzellikler,
Python'u hem amatorler hem de profesyoneller i¢in tercih edilen bir dil haline

getirmistir.
Jupyter Notebook'un Rolii:

Jupyter Notebook, veri bilimciler arasinda yaygin olarak kullanilan etkilesimli bir
gelistirme ortamidir. Kod yazma, not almak, gorsellestirme yapmak ve sonuglari
paylagmak gibi islemleri bir arada sunarak veri analizi siirecini kolaylastirir ve daha
etkilesimli hale getirir. Jupyter, analiz siirecini adim adim belgelemeye ve sonuglari
anlagilir bir sekilde sunmaya olanak tanir. Bu, 6zellikle akademik arastirmalar, veri

bilimi egitimi ve is diinyasindaki raporlamalar i¢in biiyiik bir avantajdir.



Bu Calismanin Amaci:

Bu makale, Python ve Jupyter Notebook kullanilarak yapilan veri analizinin temel
adimlarim1 ve metodolojilerini, 6rnek bir Jupyter notebook iizerinden ayrintili bir
sekilde ele almaktadir. Calisma, veri ylikleme, temizleme, analiz, gorsellestirme ve
sonug ¢ikarma gibi temel siiregleri kapsamakta ve bu siireclerin nasil uygulanacagini
gostermektedir. Ayrica, kullanilan her bir kiitiphane ve metodun veri bilimi

pratiklerindeki 6nemi ve rolii detaylandirilmaktadir.



2. Metod

2.1.Verilerde Python Kiitiiphaneleri

2.1.1 Matplotlib ve Seaborn (Gorsellestirme):

Matplotlib, Python'da statik, etkilesimli ve animasyonlu grafikler olusturmak i¢in
kullanilan bir kiitiiphanedir. Bu kiitliphane, veri gorsellestirme i¢in genis bir fonksiyon
seti sunar. Seaborn ise, Matplotlib tabanli, daha yiiksek seviyeli bir gorsellestirme
kiitiiphanesidir ve cekici, anlamli istatistiksel grafikler olusturmay1 kolaylastirir. Bu
iki kiitliphane, veri setlerinin gorsel analizinde kullanilmakta ve veri hikayelerinin

anlatilmasinda etkili araglar olarak 6n plana ¢ikmaktadir.

2.1.2 NumPy (Sayisal Hesaplamalar):

NumPy, biiyiikk, ¢ok boyutlu diziler ve matrisler i¢in destek sunan, Python
programlama dilindeki temel paketlerden biridir. Bu kiitiiphane, veri bilimi
uygulamalarinda hizli ve etkili sayisal hesaplamalar i¢in yaygin olarak kullanilir.
NumPy, veri analizinde temel algoritma ve fonksiyonlariyla, 6zellikle biyiik veri

setleri lizerinde calisirken hiz ve verimlilik saglar.

2.1.3 Pandas (Veri Manipiilasyonu ve Analizi):

Pandas, veri manipiilasyonu ve analizi i¢in Python'da gelistirilmis agik kaynak bir
kiitiiphanedir. Pandas, DataFrame adi verilen etkili veri yapilari tizerinde ¢alisir. Bu
kiitiiphane, veri okuma, temizleme, doniistirme ve analiz islemlerini kolaylastirir.
Pandas'in sundugu islevsellik, veri bilimindeki temel gorevler i¢in vazgecilmezdir ve

genellikle veri setlerinin ilk islenmesi ve kesfedici veri analizi asamalarinda kullanilir.

2.1.4 Jupyter Notebook'un Kullanimu:

Jupyter Notebook, veri bilimi projelerinde kod yazimi, not almak, sonugclari

gorsellestirmek ve paylagsmak i¢in kullanilan etkilesimli bir web uygulamasidir. Bu



ortam, arastirmacilara ve veri bilimcilere kodlar1 hiicreler halinde diizenleme ve
calistirma imkani sunar, boylece analiz silireclerinin adim adim izlenmesini ve
dokiimante edilmesini saglar. Jupyter, hem egitim hem de profesyonel ¢alismalarda
tercih edilen bir aractir, ¢iinkii karmasik veri analizlerini daha erisilebilir ve anlasilir

hale getirir.

2.2. Verileri Anlama ve Inceleme

2.2.1 Kiitiphane i¢ce  Aktarrm1 ve Ortam  Ayarlar:

[k adimda, veri grsellestirme i¢in Matplotlib ve Seaborn kiitiiphaneleri i¢e aktarilir.
set_style ve set palette metodlari, grafiklerin gorsel stilini belirlemek i¢in kullanilir.
NumPy ve Pandas, veri manipiilasyonu ve analizi i¢in temel araglardir(Sekil2.1). Bu
adim, veri analizi i¢in gerekli kiitliphanelerin kurulumunu ve yapilandirilmasini
kapsar.

#oncelikle kullanacagimiz kitiphaneleri cagirmaok ile baslayalim.

import matplotlib.pyplot as plt
import seaborn as sns
sns.set_style("whitegrid")
sns.set_palette("Set2")
import numpy as np
import pandas as pd
import os

Sekil2.1.: Kullanilan kiitiiphanelerin listesi

2.2.2 Veri Yiikleme ve i1k Gozlem:

Bu adimda, pd.read_csv fonksiyonu ile veri seti yiiklenir ve head() metodu ile veri
setinin ilk bes satir1 gosterilir. Bu, veri setinin yapisim ve igerigini ilk kez

gozlemlemek icin kritik bir adimdir(Sekil2.2).



[2]: #pd.read kodu ile datasetimizi okuyup df .head ile ilk 5 satiry gdzlemleyelim.

df = pd.read_csv("C:\\Users\\Sercan\\Desktop\\Bitirmeprojesi\\dataset . csv")

4. head ()

Unnamed: 0 title Movie_Rating No_of Ratings Format ReleaseYear MPAA Rating Directed By Starring Price
0 0 Totally Killer 43 323 Prime Video 20230 R Nahnatchka Khan Kieman Shipka,Olivia Holt Julie Bowen  NaN
1 1 Guy Ritchie’s The Covenant 47 13268 Prime Video 20230 R Guy Ritchie Jake Gyllenhaal Dar Salim Antony Starr 5.9
2 2 A Millin Miles Away 49 1126 Prime Video 20230 PG Alejandra Marquez Abella Michael Pefia Rosa Salazar - Nal
3 3 Kelca 50 570 Prime Video 20230 NaN Don Argott  Jason Kelce,Travis Kelce Kylie Kelce Connor Ba..  NaM
4 4 Despicable Me 3 48 31813 Frime Video 20170 PG Pierre Coffin Kyle Balda Steve Carell Kristen Wiig Trey Parker  Nal

Sekil2.2.: pd.read csv kodu ile datesetin okunmasi ve ilk 5 satirin goriintiilenmesi
ciktist

2.2.3.Veri Boyutunun incelenmesi:

Shape 6zelligi, veri setinin satir ve siitun sayisini1 gosterir. Bu, veri setinin genel yapisi
hakkinda hizli bir fikir edinmek i¢in kullanilir. shape 6zelligi, veri setinin satir ve siitun
sayisin1  gosterir(Sekil2.3). Bu, veri setinin genel yapisi hakkinda hizhi bir fikir

edinmek icin kullanilir.

Datay cokuyahim wve iglemilere baglayalirm

Sekil2.3.: df.shape kodu ile satir ve siitun sayisin1 6grenme
2.2.4. Veri On Isleme — Siitunlarin ¢ikarilmasi

Bu adimda, analizde kullanilmayacak siitunlar ¢ikarilir. drop metodu, belirtilen
stitunlar1 DataFrame'den kaldirir. inplace=True parametresi, bu degisikliklerin orijinal
DataFrame iizerinde kalic1 olmasini saglar(Sekil2.4). Bu islem, veri setini temizlemek

ve analiz i¢in daha uygun hale getirmek adina 6nemlidir.

df.drop(columns=["Unnamed: @', 'Directed By"','Starring'],inplace=True)
ila

#islem yapmayacagimiz sitinlary disirip islemlerimize devam ediyoruz

Sekil2.4.: df.drop kodu ile islem yapilmayan siitiinlarin ¢ikarilmasi



2.2.5. Kategorik Veri Analizi — Format Siitunu ve MPAA

Derecelendirmesi

Value counts() metodunun kullanimi, belirli bir siitundaki farkli degerlerin
frekanslarint hesaplamak i¢in kullanilir. Bu kod parcasi, 'Format' siitunundaki
degerlerin dagilimini gosterir. Yazar, bu slitunun nominal kategorik veri i¢erdigini ve
dolayisiyla bu veriyi modellemek i¢in One-Hot Encoding (OHE) yoOnteminin
kullanilacagin1 belirtir. Nominal verilerde siralama olmadigi i¢in, OHE, bu tiir verileri

basarili bir sekilde modellemek i¢in uygun bir tekniktir.

Ayni sekilde, bu kod pargast 'MPAA Rating' siitunundaki degerlerin frekansinm
hesaplamak icin kullanilir. Yazar, bu siitundaki degerlerin sirali oldugunu ve bu
nedenle Ordinal Encoder (OE) kullanilacagini agiklar. Sirali kategorik veriler, degerler
arasinda belirli bir siralamanin oldugu durumlarda kullanilir (Sekil2.5.) ve OE, bu tiir

verileri etkili bir sekilde islemek i¢in kullanilan bir yontemdir.

[6]: df['Format®].value_counts()

#Bu kategorik siitunda herhangi bir siralama olmadigindan bu degiskende Nominal (OHE) Encoder kullanacagiz
6]: Format

Prime Video 2886

4K 13

Blu-ray 7

ovVD 2

Mame: count, dtype: inte4d

df["MPAA Rating"].value_counts()

G/ PG/ 13/R

Bu kategorik siitunda bir siralama oldugundan bu degisken izerinde Ordinal Enceder (OF) kullanacagiz

4 A

MPAA Rating

R 547
PG-132 457
PG 247
G 27

Mame: count, dtype: int&4

Sekil2.5.: value_counts kodu ile farkli degerlerin frekanslarinin hesaplanmasi
2.2.6.Veri Seti Bilgisi:

Info() metodu, veri seti hakkinda genel bilgiler saglar, bu da veri setinin yapisini, siitun
isimlerini ve veri tiplerini anlamak i¢in kullanishdir(Sekil2.6). Ayrica, her siitunda kag

adet non-null deger oldugunu da gosterir, bu da eksik verilerin tespitinde 6nemlidir.



s ‘'pandas.core.frams.DataFrams ">

<clas
RangeIndex: 2188 entries, @ to 2187
Data columns (total 7 columns):
#  Column Mon-Null Count Dtype
@ title 2168 non-null  object
1 Movie Rating 2183 non-null  floate4
2 MNo_of_Ratings 2183 non-null inte4
3 Format 2188 non-null  object
4  ReleaseYear 2869 non-null  floated
5 MPAA_Rating 1378 non-null  object
& Price 1211 non-null  floated

dtypes: floats4(3), inte4(1l), object(2)
memory usage: 115.4+ KB

Sekil2.6.: df.info kodu ile veri setinden bilgi alinmasi
2.2.7. Eksik Veri Analizi:

Bu kod, veri setindeki her siitunda bulunan eksik degerlerin (null) sayisini hesaplar.
isnull() metodu ile her degerin null olup olmadig1 kontrol edilir ve sum() metodu ile
11her stitundaki null degerlerin toplam sayisi hesaplanir(Sekil2.7). Eksik veri analizi,

veri temizligi ve 6n isleme siirecinin 6nemli bir pargasidir.

df.isnull{).sum()

#her situndaki bos dederleri gdzlemleyelim.

title

Mowvie_ Rating
No_of_Ratings
Format

ReleaseYear
MPAA_Rating

Price 1
dtype: int64

0w
wmon W W mm

]

Sekil2.7.: df.isnull kodu ile veri setinin eksik veri analizi
2.2.8 Istatistiksel Ozet

Describe() metodu, sayisal siitunlar icin temel istatistiksel 6zetleri (ortalama, standart
sapma, min, max vb.) saglar(Sekil2.8). Bu istatistikler, veri setinin genel dagilimini ve

egilimlerini anlamak i¢in yararlidir ve analiz siirecinde 6nemli bir rol oynar.



[1a]: df .describe()

# Weriler matematiksel olarak nastl gdrinidpocor:s

[12]: Mowie_ Rating Mo_of_ Ratings ReleaseYear Price
count 2102000000 2108000000 2069000000 101 1.000000
mean 4. 434577 2090.93 2445 2008.199613 A4.520455

stel 0.255954 18157.47503= 14.802774 5.7173204
min 4.0 1000000 1231000000 D.8520000
25% A 200000 F02.000000 2002000000 Z.590000
509%5 A S00000 204 2, SO0000 201 2.0000:00 Z. 790000
T5% A TFTO0000 T 7000000 201 9.000000 Z.990000
mas S.000000 142207000000 202 3.000000 119990000

Sekil2.8.: df.describe kodu ile veri setinin matematiksel goriinimii
2.2.9. Yinelenen Veri Kontroli

Bu kod, veri setindeki yinelenen satirlarin (duplicates) sayisini hesaplar. duplicated()
metodu, her satirin yinelenip yinelenmedigini kontrol eder, ve sum() ile bu yinelenen
satirlarin toplam sayist bulunur(Sekil2.9). Yinelenen veriler, analizin dogrulugunu

etkileyebilir, bu yiizden bu adim, veri setinin temizlenmesinde 6énemli bir rol oynar.

df.duplicated().sum()

# Kac tane yinelenen degerin mevcut oldugunu kontrol edelim

215

Sekil2.9.: df.duplicated kodu ile yenilenen degerlerin kontrolii
2.2.10. Yinelenen Verilerin Cikarilmasi

Bu kod, veri setinden yinelenen satirlar1 ¢ikarir. drop duplicates() metodu, yinelenen
satirlart tanimlar ve ¢ikarir. keep='"first' arglimani, her yinelenen grup i¢indeki ilk
satirin tutulmasini saglar, digerleri ¢ikarilir. inplace=True arglimani, bu degisikliklerin
orijinal DataFrame iizerinde kalic1 olmasini saglar(Sekil2.10). Bu islem, veri setinin

daha temiz ve dogru bir analiz i¢in hazirlanmasinda kritik bir adimdi

df.drop_duplicates (keep="first" ,inplace=True)

# Kopyalari cikartalam

Sekil2.10.: df.drop_duplicates kodu ile veri setindeki kopyalarin ¢ikarilmasi



2.2.11 Yinelenen Verilerin Kontrolii (Tekrar)

Bu kod, oOnceki yinelenen veri kontroliine benzer bir islemi tekrarlamaktadir.
duplicated().sum() ifadesi, veri setindeki yinelenen (duplicate) satirlarin sayisini
hesaplar(Sekil2.11). Bu, 6zellikle biiyiik veri setlerinde, 6n isleme asamalarinin dogru
bir sekilde gerceklestirilip gergeklestirilmedigini kontrol etmek icin tekrarlanan bir
adim olabilir. Yinelenen verilerin varligi, analizin dogrulugunu ve giivenilirligini

etkileyebilecegi i¢in, bu tiir kontroller veri temizligi stirecinin 6nemli bir pargasidir.

[2=] = df .duplicated() - =umi({)

<
[
@

Sekil2.11.: df.duplicated kodu ile yenilenen degerlerin kontrolii(tekrar)

2.3. Eksik Degerleri Degistirme

2.3.1. 'ReleaseYear' Siitunu i¢in Eksik Degerlerin Doldurulmasi

Bu kod, 'ReleaseYear' stitunundaki eksik degerleri (NaN) bu siitunun modu (en sik
rastlanan deger) ile doldurur. fillna metodu, eksik degerleri belirli bir degerle
doldurmak igin kullanilir. df['ReleaseYear'].mode()[0] ifadesi, 'ReleaseYear'
stitunundaki en sik rastlanan degeri bulur. Bu yontem, 6zellikle kategorik veya sirali
verilerde eksik degerlerin doldurulmasinda yaygin olarak kullanilir. Burada, en sik

rastlanan yil, eksik yillar i¢in mantikli bir yerine koyma olarak secilmistir.

2.3.2 ‘MPAA Rating’” Situnu 1¢in Eksik Degerlerin

Doldurulmasi

Bu satir, ' MPAA_ Rating' siitunundaki eksik degerleri, bu siitunun modu ile doldurur.
Bu durumda, en sik rastlanan MPAA derecesi, eksik derecelendirmeler igin kullanilir.
'MPAA Rating' gibi kategorik siitunlarda, mod degeri, eksik verileri doldurmak i¢in
sik¢a tercih edilen bir yontemdir, ¢ilinkii bu deger, mevcut veri dagilimini yansitan

temsili bir deger saglar.



2.3.3. 'Price' Siitunu i¢in Eksik Degerlerin Doldurulmasi:

Bu kod, 'Price' siitunundaki eksik degerleri bu siitunun ortalamasi ile doldurur. fillna
metodunun kullanimi, bu kez sayisal bir siitun i¢in yapilmaktadir ve eksik degerler,
siitunun ortalama (mean) degeri ile doldurulur(Sekil2.12). Sayisal verilerde ortalama
deger, eksik degerler i¢in yaygin olarak kullanilan bir doldurma yontemidir, ¢iinkii bu,

veri setinin genel egilimini korumaya yardimer olabilir.

df[*ReleaseYear'] = df['ReleaseYear'].fillna(df[ 'ReleaseYear'].mode()[@])

df[*MPAA Rating"] = df[ MPAA Rating'].fillna(df[ 'MPA& Rating'].mode()[@])

df[*Price’] = df['Price’].fillna(df[ 'Price’].mean())

# 1. rin yalnizca %2'si eksik
# 2.

MPAA Rating sitununda eksik degerleri en sik gériilenlerle degistirmek istiyoruz

Sekil2.12.: .fillna metodunun kullanimi ile eksik degerlerin doldurulmasi
2.4. Eksik Veri Analizi

Bu kod, veri setindeki her bir siitunda bulunan eksik degerlerin (null) sayisini hesaplar.
isnull() metodu, DataFrame'deki her bir degerin eksik (null) olup olmadigini kontrol
eder ve boolean bir sonu¢ dondiiriir. Sonrasinda, sum() metodu kullanilarak, her
stitundaki True degerleri (yani eksik degerler) toplanir(Sekil2.13). Bu, veri setindeki
eksik degerlerin genel bir 6zetini saglar ve hangi siitunlarda eksik degerlerin oldugunu

ve bu eksik degerlerin miktarin1 gosterir.

Eksik veri analizi, veri bilimi projelerinde 6nemli bir adimdir. Eksik veriler, analiz
sonuclarini etkileyebilecek dnemli faktorlerdendir. Bu nedenle, veri setindeki eksik
degerlerin tespit edilmesi, bu eksikliklerin uygun bir sekilde ele alinmasi ve
doldurulmasi1 veya ¢ikarilmasi gerekmektedir. Eksik verilerin dogru bir sekilde
yonetilmesi, veri setinin kalitesini ve dolayisiyla analiz sonuglarinin giivenilirligini

artirir.
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df.isnull{}.sum(}

title

Movie Rating
Mo_of Ratings
Format
ReleaseYear
MPa& Rating
Price

dtype: int&4

[ T s R o T e % I 5

Sekil2.13.: df.isnull().sum() kodu ile eksik degerlerin toplanmas1
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3. Veriler 1le Calisma

3.1. Veri Gruplandirma

Ik satir, groupby('Format') metoduyla, 'Format' siitunundaki benzersiz degerler
bazinda veri setini gruplandirir (Sekil3.1.). Bu, veri setini 'Format' stitunundaki her bir

benzersiz degere gore ayirir ve bu degerlere gore gruplanmis bir nesne olusturur.

groupby islemi, veri setini belirli bir kriter (bu durumda 'Format') etrafinda
segmentlere ayirmak i¢in kullanilir. Bu, belirli bir siituna gore verilerin toplu analizi

icin son derece yararlidir.

Olusturulan mformat nesnesi, gruplandirilmis veri iizerinde cesitli islemler yapmak
icin kullanilabilir. Bu islemler arasinda toplama, ortalama alma, maksimum veya

minimum degerleri bulma gibi istatistiksel hesaplamalar yer alabilir.

Kodun ikinci satir1 (mformat), olusturulan gruplandirma nesnesini gosterir. Ancak, bu
nesne dogrudan verileri gostermez; bunun yerine, veri setinin nasil gruplandigini

temsil eden bir nesnedir.

Gruplandirma, veri analizinde kritik bir rol oynar. Ozellikle biiyiik veri setlerinde,
belirli kategorilere gore verilerin ayristirilmasi ve bu kategorilerin her birinin ayr1 ayri
incelenmesi, daha detayli ve 6zellestirilmis analizler yapilmasini saglar. 'Format' gibi

kategorik siitunlar, gruplandirma igin siklikla tercih edilen siitunlardir.

[17]: |mformat = df.groupby(’'Format")
mformat

[17]: <pandas.core.groupby.generic.DataFrameGroupBy object at @x88680188C5646410%

Sekil3.1.: df.groupby kodu ile verilerin guruplandirilmasi
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3.2.Gruplandirilmis Veri Uzerinde Toplama Islemi:

Bu kod, groupby metodunu kullanarak olusturulan mformat nesnesi iizerinde sum()
islevini uygular(Sekil3.2). Burada, 'Format' siitununa gore gruplandirilmis veri

setindeki sayisal siitunlar i¢in toplam degerler hesaplanir.

sum() fonksiyonu, her gruptaki sayisal degerlerin toplamini alir. Bu, gruplandirilmis
verilerin sayisal ozelliklerini anlamak i¢in kullanigh bir yontemdir ve her gruptaki

toplam degerleri gosterir.

Bu islem, veri setindeki farkli 'Format' kategorilerinin sayisal 6zelliklerine, 6zellikle
de toplam degerlerine iliskin onemli icgériiler saglar. Ornegin, eger "Price' veya
'No_of Ratings' gibi siitunlar varsa, bu kod her bir 'Format' kategorisi i¢in bu

degerlerin toplamini verecektir.

Sonug, her 'Format' kategorisine ait sayisal verilerin toplamini igeren bir
DataFrame'dir. Bu, belirli bir 'Format'in veri setindeki diger kategorilere gore nasil bir

agirliga sahip oldugunu gosterir ve analize farkli boyutlar ekleyebilir.

Gruplandirma ve toplama islemleri, veri analizinde giiglii araglardir. Bu tiir islemler,
veri setinin belirli boliimlerini daha detayli analiz etmek, 6zellikle de kategorik

siitunlara gore sayisal verilerin nasil dagildigini gérmek i¢in kullanilir.

title Movie_Rating No_of Ratings ReleaseYear MPAA_Rating Price
Format
4K The Lord of the Rings: The Motion Picture Tril... 60.7 283406 26299.0 RRRRRRRRRRRRR  521.560000
Blu-ray The Super Mario Bros. Movie (Blu-Ray + DVD + D.. 322 111232 14161.0 RRRRRRR  210.570000
DVD SOUND OF FREEDOMHarry Potter: The Complete 8-F.. 89 86573 4048.0 RR 69950000
Prime Video Totally KillerGuy Ritchie's The Covenanta Mill... 83707 15150000 3749713.0 RRPGRPGRRPG-13PG-13RPGPG-13PGPG-13PG-13RRPG-13... 8442078749

Sekil3.2.: sum() kodu ile verilerin toplanmasi ve ¢iktisi
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3.3. Gruplandirilmis Veri Uzerinde Minimum ve

Maksimum Degerlerin Hesaplanmasi

3.3.1. Minimum Degerlerin Hesaplanmasi

Bu kod, mformat ad1 verilen, 'Format' stitununa gore gruplandirilmis veri setindeki her
gruptaki minimum degerleri hesaplar. min() fonksiyonu, her gruptaki sayisal ve bazi

durumlarda kategorik siitunlar i¢in minimum degerleri bulur.

Ozellikle, bu kod her bir 'Format' kategorisinin igerdigi sayisal ve kategorik
siitunlardaki en kiigiik degerleri belirler. Ornegin, eger veri setinde 'Price,
'ReleaseYear' gibi sayisal siitunlar veya kategorik siitunlar varsa, bu islem her bir

'Format' kategorisi i¢in bu siitunlarin minimum degerlerini verecektir.

Bu islem, her bir 'Format' kategorisindeki minimum degerler hakkinda i¢goriiler saglar

ve kategorilere 6zgii en diisiik degerleri gosterir.

3.3.2. Maksimum Degerlerin Hesaplanmasi

Bu kod, 'Format' siitununa gore gruplandirilmis veri setindeki her gruptaki maksimum
degerleri hesaplar. max() fonksiyonu, her gruptaki sayisal ve bazi durumlarda

kategorik siitunlar i¢cin maksimum degerleri bulur.

Benzer sekilde, bu kod her bir 'Format' kategorisinin icerdigi sayisal ve kategorik
stitunlardaki en biiyiik degerleri belirler (Sekil3.3). Bu, her bir 'Format' kategorisinin

ist sinirlarini gosterir ve kategorilere 6zgii en yiiksek degerleri ortaya ¢ikarir.
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mformat.min()

title Movie Rating MNo_of Ratings ReleaseYear MPAA_ Rating Price

Format
aK Sarbie (4K Ultra HD + Digital) [4K UHD] 4.4 183 2023.0 R 1559
Blu-ray Barbie (Blu-Ray + Digital) 4.1 61 2023.0 R 1299
DVD Harry Potter: The Complete 8-Film Collection [... 4.1 51 2023.0 R 1995
Prime Video #Unfit: The Psychology of Donald Trump a0 1 1931.0 G o089

mformat.masx()

title Movie Rating MNo_of Ratings ReleaseYear MPAA Rating Price

Format
4K WARMNER BROS Live Die Repeat: Edge of Tomorrow ... 4.8 26512 202320 R 119099
Blu-ray Transformers: Rise of the Beasts [Blu-ray]l 4.9 43543 2023.0 R S54.99
DVD SCUND ©F FREEDOM 4.8 86512 2023.0 R 49.99
Prime Video Quieres ser mi hijo? 5.0 142807 2023.0 R 24.99

Sekil3.3.: .min() ve .max() kodu ile gruplandirilmis verilerin degerlerinin
hesaplanmasi

3.4. 'Format' Gruplarma Gore Siralanmasi ve ilk Bes

Degerin Gosterilmest:

3.4.1. Fiyata Gore Toplamlarinin Siralanmasi

df.groupby('Format’).sum()['Price’] ile, veri setindeki 'Format' siitununa gore
gruplandirma yapilir ve her grup i¢in 'Movie Rating' siitununun ortalama degerleri

hesaplanir(Sekil3.4.).

[21]: df.groupby( ' Format’).sum{)["'Price’'].sort_wvalues(ascending=False).head()
[21]: Format

Prime Wideo 2442 .878749

4K 521.56000a

Blu-ray 2la.570aaa

DVWD &89 . 95000

Mams: Price, dtyps: floates

Sekil3.4.: df.groupby(‘Format’).sum()['Price] kodu ile ‘Format’ grubunun fiyata gore
toplamlarinin siralanmasi

3.4.2. Derecelendirme Sayisina Gore Toplamlariin Siralanmasi

df.groupby('Format’)['Movie_Rating'].mean() ile, veri setindeki 'Format' siitununa
gore gruplandirma yapilir ve her grup i¢in 'Movie Rating' slitununun ortalama

degerleri hesaplanir(Sekil3.5.).
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22]: |df.groupby( 'Format')[ "Movie_Rating'].mean().sort_values{ascending=False).head{1)

[22]: Format
4K 4.669231
Mams: Mowvie Rating, dtype: floated

Sekil3.5.: df.groupby(‘Format’)['Movie_Rating’].mean() kodu ile ‘Format’ grubunun
derecelendirme sayisina gore toplamlarinin siralanmasi

3.4.3. Film Derecelendirmesine Gore Toplamlarinin Siralanmasi

df.groupby('Format')['No of Ratings'|.mean() ile, 'Format' siitununa  gore
gruplandirilan veri setinde 'No of Ratings' siitununun her gruptaki ortalama

degerlerini hesaplamaktir(Sekil3.6.).

23]: |df.groupby{ 'Format')['No_of _Ratings'].mean().sort_values{ascending=False).head(1)

[22]: Format
DD 43286.5
Mame: MNo_of_Ratings, dtype: floated

Sekil3.6.: df.groupby(‘Format’)['No_of Ratings].mean() kodu ile ‘Format’ grubunun
film derecelendirmesine gore toplamlarinin siralanmasi

3.5. 'Title' Gruplarma Gore Siralanmasi ve Ilk Bes

Degerin Gosterilmesi:

3.5.1. Fiyata Gore Toplamlarinin Siralanmasi

df.groupby('title')['Price'].sum() ile, veri setindeki 'title' slitununa gore gruplandirma

yapilir ve her grup icin Price' siitununun toplam degerleri hesaplanir(Sekil3.7.).

mplete Collection [4K UHD] 118.99
[4K Ultra HD + Blu-ray] [4K UHD] 95.99

icture Trilogy (Extended & Theatrical)(4K Ultra HD) 76.99
54.99

52.75
43.99
26,99
of Frankenstein / Phantom of the Opera / Creature from the Black Lagoon) [4K UHD] 29.99
29.96
24,99

Sekilé.?.: df.groupby(‘title’)['Price’].sum() kodu ile ‘Title’ grubunun fiyata gore
toplamlarinin siralanmasi
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3.5.2. Film Derecelendirmesine Gore Toplamlarinin Siralanmasi

df.groupby('title')['Movie Rating'l.sum() ile, veri setini 'title' siitunu bazinda
gruplandirir ve her grup icin 'Movie Rating' siitununun toplam degerlerini
hesaplar(Sekil3.8).

[26]: |df.groupby( title’)[ 'Movie_Rating'].sum().sort_values(ascending=False).head()

—_ 4

[26]: title
Legally Blonde
Tim Burton'=s Corpse Bride
Puzz in Boots

wy

w

uw

o
= oo

From Russia with Love
Interstellar G,
Mame: Movie Rating, dtype: floated

1]

Sekil3.8.:df.groupby('title’)['Movie_Rating'].sum() ile 'title’ grubunun film
derecelendirmesine gore toplamlarinin siralanmasi

3.5.3. M.P.A.A Derecelendirmesine Gore Toplamlarinin
Siralanmasi

Bu kod, veri setini 'MPAA Rating' slitunu bazinda gruplandirir. 'MPAA_Rating',

Motion Picture Association of America tarafindan belirlenen film derecelendirme

sisteminin bir pargasidir ve filmlerin yas smiflandirmasini ifade eder. Bu siitun,

filmlerin derecelendirmesini igerir(Sekil3.9.).

mpaarating = df.groupby('MPAA Rating')
mpaarating
<pandas.core.groupby.generic.DataFrameGroupBy object at Ox@8080188CS569385B0>

Sekil3.9.: Veri setinin 'MPAA_Rating' siitunu bazinda gruplandirilmasi

3.5.4. G Derecesine Sahip Film Derecelendirmesine Gore

Toplamlariin Siralanmasi

df[dfMPAA_Rating’] == 'G'] kodu ile, 'MPAA Rating' siitunu 'G' (Genel Izleyici)

derecesine sahip olan filmleri filtreler(Sekil3.10.).
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[27]: pgrated = df[df['HMPaA_Rating'] == "G"]
grated.groupby("title®)[ ‘Movie_Rating"].sum({).sort_values(ascending=False).head(3)

[27]: title
Romance in Hawaii
Spirit: Stallion of the Cimarron
Charlotte'= Web
Mams: Mowie Rating, dtype: floatéd

g d=oun
[ R I

Sekil3.10.: 'MPAA_Rating' siitununun Genel Izleyici derecesinin filtrelenmesi

3.6.  Filmlerin  ‘Movie Rating’  Siralamalarinin

Belirlenmesi

Fonksiyonun ana islevi, veri grubundaki 'Movie Rating' siitununu kullanarak her film
basliginin siralamasini belirlemektir. Bu islem
group['Movie Rating'].rank(ascending=False) ifadesi ile gerceklestirilir.
'ascending=False' argiimani, biiyiikten kii¢lige dogru siralama yapilmasini saglar, yani

en yiiksek puani alan film baslig1 en yiiksek siraya sahip olur.

Siralama sonuglar, 'title' adinda yeni bir stitunda saklanir. Bu siitun, her film basliginin

siralamasini igerir(Sekil3.11.).

[28]: |def ranking(group):
group[ "title'] = g{mup[ "Mowvie Rating'].rank({ascending=False)
return group

Sekil3.11.: 'Movie_Rating' siitunun biiyiikten kiiglige siralanarak 'title' adinda yeni
bir siitunda saklanmasi

3.7. ‘Ranking’ Isleminin ‘mpaarating’ Grubuna

Uygulanmasi

Bu islem, farkli 'MPAA Rating' kategorilerine sahip filmlerin siralamalarin
belirlemek ve bu kategoriler arasindaki film siralamalarini karsilastirmak igin

kullanilir(Sekil3.12.).
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[29]: mpaarating.apply(ranking)

[29]:
MPAA_Rating
G 20
21
115
118
252

R 2099
2101
2103
2104
2106

1889 rows = 7 columns

Sekil3.12.: 'Ranking' isleminin ‘mpaarating’ Grubuna Uygulanmas1

title Movie_Rating

3875

697.0

915

16.0

697.0

44

4.4

40

5.0

44

No_of Ratings
20083

938

117

4305

30

31

30

1338

19

Format ReleaseYear

Prime Video
Prime Video
Prime Video
Prime Video

Prime Video

Prime Video
Prime Video
Prime Video
Prime Video

Prime Video

2017.0

2019.0

2023.0

20150

MPAA_Rating

S|

Ee]

=]

Price

3.890000
4.893679
4.893679
4.893679

4.893679

4893679
4.893679
2.990000
4.893679

4893679



4. Grafik Inceleme ve Degerlendirme

4.1.MPAA Derecelendirmesine Gore Film Tirleri

Bu grafik, veri setindeki filmlerin MPAA derecelendirmelerine gore dagilimin
gosterir (G, R, PG, PG-13). Patlama efekti eklenerek, her bir derecelendirmenin
oransal temsilini vurgular(Sekil4.1.). Bu grafikten, hangi derecelendirmenin en yaygin

veya en nadir oldugu gibi egilimler ¢ikarilabilir.

Film Tura(OY}))

PG

Sekil4.1.: Veri setindeki filmlerin MPAA derecelendirmelerine gore dagilimi grafigi

Bu grafik, belirli bir derecelendirmenin ne kadar yaygm oldugunu gosterir. Ornegin,
'G' derecelendirmesi aile dostu filmleri temsil ederken, 'R' derecelendirmesi
yetiskinlere yonelik igerikleri temsil eder. Patlama efektiyle vurgulanan bu oranlar,
dagitim platformlarinin veya film yapimcilarinin hedef Kkitlelerini anlamalarina

yardimci olabilir.
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4.2. Amazon Prime Video Igeriginin MPAA

Derecelendirmesi

Amazon Prime Video itizerindeki filmlerin MPAA derecelendirmelerine gore
dagilimini gosteren bir ¢ubuk grafigi(Sekil4.2.). Bu, platformun demografik yapisini

ve hedef kitlesini anlamak i¢in yararl olabilir.
Prime Videolarin Derecelendirilmis icerigi
1200
1000
800
600
400
200
©
£
MPAA_Rating

Sekild.2.: Prime Videolarm Derecelendirilmis igeriginin grafigi

Bu grafik, Prime Video'nun hedef kitlesini ve igerik stratejisini anlamak i¢in dnemli
bir gosterge. Ornegin, daha fazla 'PG' veya 'PG-13' icerige sahip olmasi, platformun

geng yetiskinlere veya ailelere hitap etmeye calistigini gosterebilir.

4.3. Oy Sayis1 ve Film Derecelendirmesi Arasindaki Iliski

Bu sagilim grafigi, filmlerin aldig1 toplam oy sayist ile bu filmlerin ortalama
derecelendirmeleri arasindaki iliskiyi gosterir (Sekil4.3.). Grafikten, daha yiiksek veya

diisiik derecelendirmelerin oy sayilarina etkisinin gézlemlenmesi miimkiindiir.
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Sekil4.3.: Oy Sayisi ve Film Derecelendirmesi Arasindaki Dagilim Grafigi

Bu grafik, Yiiksek oy sayilarina sahip filmlerin derecelendirmeleri, popiilerligin ve

kalitenin bir gostergesi olabilir. Bu grafik, izleyici kitlesinin tercihleri ve egilimleri

hakkinda fikir verir.

4.4. Film Derecelendirmelerinin Frekans Dagilimi

Filmlerin ortalama derecelendirmelerinin frekansini gosteren bir cubuk grafigi

(Sekil4.4.). Bu, veri setindeki filmlerin genel kalitesi hakkinda fikir verir.

Frekans

8

o]

Filmlerin Ortalama Derecelendirmelerinin Frekansi
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Sekild.4.: Filmlerin ortalama derecelendirmelerinin frekansini gosteren bir gubuk

grafigi

Bu grafik, veri setindeki filmlerin genel kalitesi hakkinda fikir verir. Ornegin, yiiksek

derecelendirmeli filmlerin sayisi, veri setindeki kaliteli igerigin bir gostergesi olabilir.
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4.5. Film Fiyatlarinin Kutu Grafigi

Bu kutu grafigi, film fiyatlarinin dagilimini gosterir (Sekil4.5.). Medyan, ¢eyreklikler
ve aykir1 degerler bu grafikle net bir sekilde goriilebilir.

Film Fiyvatiarnmim Kutu Grafigi
120 -+

-+

8
+

f
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8]

= i +

Sekil4.5.: Film fiyatlariin kutu grafigi

Bu grafik, fiyatlandirma stratejileri ve pazar dinamikleri hakkinda bilgi saglar.
Ornegin, fiyat dagilimi, belirli fiyat noktalarinda yogunlasma veya genis bir fiyat

aralig1 gosterebilir.

4.6. Yillara Gore Film Cikis Sayilar

Her yil piyasaya siiriilen filmlerin sayisini gdsteren bir ¢ubuk grafigi (Sekil4.6.). Bu,

zaman i¢inde film iiretiminin nasil degistigini gosterir.

Sekil4.6.: Her y1l gosterime giren film sayist grafigi

Bu grafik, zaman i¢inde film tiretiminin nasil degistigini gosterir. Bu, sektorel trendler

ve teknolojik gelismelerle iliskilendirilebilir.
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4.7. Sayisal Degiskenlerin Cift Grafigi

Film derecelendirmesi, oy sayis1 ve fiyat gibi sayisal degiskenler arasindaki iliskileri
gosteren cift grafikler(Sekil4.7.). Bu, degiskenler arasindaki korelasyonlar1 ve
iligkileri kesfetmek i¢in kullanilir.

Sayisal Sttunlarin Gift Grafigi
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Sekil4.7.: Sayisal Degiskenlerin Cift Grafigi

Bu grafik, farkli degiskenlerin birbirleriyle nasil iliskili oldugunu gosterir. Ornegin,
yiiksek fiyatli filmlerin daha fazla oy alip almadigini veya belli bir derecelendirmeye

sahip filmlerin ortalama fiyatlarinin nasil oldugunu anlamak miimkiindiir.

4.8. Cesithi Grafiklerle EDA(Kesifsel Veri Analizi)

Birden fazla alt grafik igeren bir figiir(Sekil4.8.). Bu grafikler, film
derecelendirmelerinin dagilimi, derecelendirme sayilarinin kutu grafigi, MPAA
derecelendirmelerinin dagilim1 ve yaym yili ile fiyatin dagilim grafigi gibi farkh
analizleri bir arada sunar. Bu ¢ok yonlii yaklasim, veri setinin kapsamli bir sekilde

incelenmesini saglar ve farkli agilardan anlayis kazandirir.
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Amazon Film Veri Kiimesi igin EDA

Film Derecelendirmelerinin Dagilimi Derecelendirme Sayisinin Kutu Grafigi
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Sekil4.8.: Amazon film veri kiimesi icin EDA

Bu kapsamli grafik, veri setinin gesitli yonlerini aydinlatir. Her grafik, filmler
hakkinda farkli bir hikaye anlatir ve bu hikayelerin birlesimi, veri setinin genel bir

resmini gizer.
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5. Sonug

Bu analizler, film endiistrisi, icerik dagitim platformlari ve pazarlama stratejileri
hakkinda degerli 6ngoriiler sunar. Daha bilingli kararlar almalarina yardime1 olur. Her
bir grafik, pazarin farkli bir yoniinii aydinlatarak, sektordeki dinamiklerin daha iyi
anlasilmasina katkida bulunur. Bu analizler ayn1 zamanda, izleyici davraniglarini ve
beklentilerini anlamak i¢in de kullanilabilir, boylece daha etkili ve hedef odakli igerik

stratejileri gelistirilebilir. Daha detayl olarak agiklamak gerekirse;

5.1. Pazarlama ve Hedef Kitle Stratejileri:

MPAA derecelendirmelerine gore dagilim ve Amazon Prime Videonun igerik
stratejisi, pazarlamacilarin ve igerik ireticilerinin hedef kitlelerine daha iyi hitap
etmeleri i¢in yol gosterici olabilir. Hangi tiirdeki igeriklerin daha popiiler oldugu veya

hangi yas gruplarinin daha ¢ok hedef alindig1 bu analizlerle anlasilabilir.

5.2. Kalite ve Popiilerlik Iliskisi:

Oy sayis1 ve film derecelendirmesi arasindaki iliski, popiilerligin kaliteye etkisini

gosterir. Bu, filmlerin tanitim ve dagitim stratejilerinin planlanmasinda kullanilabilir.

5.3.Fiyatlandirma Stratejilert:

Film fiyatlarmin kutu grafigi, sektordeki fiyatlandirma trendlerini ve miisteri
beklentilerini yansitir. Bu bilgiler, fiyat belirleme ve rekabet stratejilerinde

kullanilabilir.

5.4. Sektorel Trendler ve Teknolojik Gelismeler:

Yillara gore film c¢ikis sayilari, sektordeki biiyiime egilimlerini ve teknolojik
gelismelerin etkilerini gosterir. Dijital dagitim platformlarinin yiikselisi ve geleneksel

sinema salonlarinin degisen rolii gibi trendler bu analizle ortaya ¢ikabilir.
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5.5. Uriin Gelistirme ve Icerik Uretimi:

Sayisal degiskenlerin ¢ift grafigi ve ¢esitli grafiklerle yapilan EDA, igerik iireticilerine
hangi tiir filmlerin daha iyi performans gosterdigini ve izleyicilerin ne tiir igerikleri
tercih ettigini gosterir. Bu bilgiler, gelecekteki film projelerinin planlanmasinda ve

hedef kitlenin daha iyi anlagilmasinda 6nemli rol oynar.
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6.Kaynakca

Amazon- Movies and Films January 23 from

https://www.kaggle.com/datasets/muhammadawaistayyab/amazon-movies-and-

films/data
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7.Ekler

Bu ek, ¢aligmada kullanilan Python kodlarini igermektedir. Kodlar, veri analizi ve veri
gorsellestirmesinin nasil yapildigini adim adim gostermektedir. Kodlar ayrica, veri
temizleme ve veri isleme siire¢lerini de kapsamaktadir. Kullanilan kodlarin tamamaina,

asagidaki baglantidan erisilebilir:

https://drive.google.com/file/d/1VPWLLTIS2QwWTCfL3oLn6 TWTAWSmvvnzu/view

?usp=sharing
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